Korelacije

Osmo predavanje



Sadrzaj

1. Smisao i princip korelacije
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3. Linealrna bivarijantna regresija



Smisao i princip korelacije

Brojna vrednost (koeficijent) koji predstavlja u kojoj meri su dve
varijable medusobno povezane...

Koeficijent korelacije

Vrednostiod-1do 1



Smisao i princip korelacije
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lzracunavanje korelacionog

koeficijenta

U slucaju vecéeg broja podataka u praksi se najcesce koristi
sledeca formula:
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lzracunavanje korelacionog
koeficijenta

...0dnosno racunar... (vidi
uputstvo za sedmu vezbu)




/nacajnost korelacije

e Odreden je brojem parova (N)

 Sto je N manje to r mora biti veée da bi
korelacija bila znacajna (i obrnuto)

e Znacajnost korelacija se odreduje uz pomoc
tablica ili upotrebom racunarskih programa:



/nacajnost korelacije

Pearson Product Moment Correlation Dist 7] x|
M:j478 15 W Twodtailed

r|.0897 01 |§ " Compute p from r
p: |0.05 |§ % Compute 1 from p
Fizher z:1.089942 |§ " Computerfromz [ SendtoReport &=

Exit |
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/nacajnost korelacije

Korisna Web adresa. Dobar “udzbenik” statistike sa lepim ilustracijama
(JAVA applets).

http://www.stat.berkeley.edu/users/stark/Java/Html/Correlation.htm
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http://www.stat.berkeley.edu/users/stark/Java/Html/Correlation.htmKorisna

Bivarijantna regresija



Bivarijantna regresija

Kada je korelacija izmedu dve varijable
dovoljno “velika” (visoka), na osnovu
rezultata varijable X (nezavisno promenljive)
mozemo predvideti rezultat varijable y
(zavisno promenljive)...



Bivarijantna regresija

* To je od posebnog znacaja u slucajevima kada
nam je merenje varijable X znatno lakse nego

merenje varijable y (Npr. procena indirektne
potrosnje kiseonika...).



Bivarijantna regresija
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Primer (dva merenja iste veli¢ine u dva dana)

X (day 1) |Y (day 2)
72 55
70 54
59 53
57 51
51 52
53 51
51 55
49 44
47 43
43 50
42 45
41 35
40 36
40 37
35 40
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Primer (dva merenja iste veliCine u dva dana)

E Microsoft Excel - Table 7-3 Page 110.xls

@J File Edit Wiew Insert  Formak  Tools Data  Window Help  Adobe PDF
FNSEHRIATE DRS04 -0 .10 +|B I U|EE=EE
Lwh

F1 - Fx

P a | R | S | T | U | W | W | X | ¥ | z |

1 SUMMARY OUTRUT
2
3 Regression Statistics
4 lultiple R 0.845
5 R Square 0715
B Adjusted R Sguare 06593
7 Standard Error 6.063
d Cbszervations 15
B
10 ANOWVA
11 of 55 s F Significance F
12 Regression 1 19539 11959 325 0.0001
13 Residual 13 4778 368
14 Total 14 16737
15
16 Coefliclents Standard Error it stat Fvalue Lower 35% Upper 95%  Lower 82.0%  Upper 95.0%
17 Intercept 12.86 B.54 1.88 .03 -1.93 27 B5 -1.93 27 B5
15 X (gay 1) 0.73 0.13 5.70 0.00 .45 1.00 .45 1.00
19
20 RESIDUAL OUTPUT
21
22 Ohsendation Predicted ¥ [day 2] Residuals
23 1 651 29
24 2 B3.7 0.3
25 3 63.0 4.0
26 4 B1.5 0.5
2 o af.2 4.5




Primer: (dva merenja iste veli¢ine u dva dana)

90 y=0.726x + 12.85
R?=0.714
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Multipla regresija

e |spituje uticaj dve ili vise nezavisnih
(prediktorskih) promenljivih na zavisno
promenljivu...

Y=a+b*X; +b* X, + ...+ b * X




Multipla regresija

PRIMER*:

Posmatran je uticaj eksplozivne snage (X,) i brzine trcanja (X,) na skok u dalj iz
zaleta Yy (10 studenata Fakulteta za fizicku kulturu...)

4 5 B
SDM (m) Y | TSM {m) X1 | 20m {s) X2
5 24 714 7 16
482 6.9 2 15
517 7.25 2 24
498 7.2 2 25
6.08 5 62 7 12
454 718 2 11
4.94 7.29 7 08
512 7.8 7 18
4 68 6.42 1.96
443 6.2 195,

* Primer preuzet iz: Perié D, Operacionalizacija 2, FINE Graf, 1996
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Multipla regresija

SDM :m}"l"‘EDM (m}Y | SDM (m) Y | SDM (m) Y | -95.00% | +95.00%
Effect Param. Std Err t D CnfLmt | CnfLmt
Intercept 0 8832?1! 1740026 0507619 0627319 -3.23124 4997778
TSM (m) X1 0618137 01452660 4255211 0003769 027464 0961634
20m (s) X2 0157479 0960186 -0.164009 0.874359 -2.42796 2.113000

Y = 0.883271 + 0.6181*X, — 0.1574*X,
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